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Hay una red para cada problema

Entrada
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Optimizacién del diseno low cost
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Ano 1 Ano 2

WPO Gestion del Proyecto
Hito: Plan de trabajo
WP1 Documentacion y Divulgacion
Hito: Tesis
WP2 Caracterizacion
2.1 Estudiar la arquitectura y su caracterizacion
2.2 Disenar técnica de caracterizacion de RNN
2.3 Extender caracterizacion a otras DNN
Hito: Estado del arte de hiperparametrizacion
Hito: Caracterizacion de RNN
WP3 Optimizacion
3.1 Disenar metaheuristica para optimizar RNN
3.2 Estudiar mejoras de optimizacion
Hito: Técnica neuroevolutiva
WP4 Smart City
4.1 Definir problemas
4.2 Disenar solucion basada en RNN optimizadas
4.3 Transferir la tecnologia a la industria
4.4 Desarrollar producto
Hito: Estado del arte de 5C
Hito: Tres problemas definidos para el uso de RNN
Hito: Resultados del problema 1
Hito: Resultados del problema 2
Hito: Resultados del problema 3
WP3 DLOPT
5.1 Disenar y desarrollar libreria software
5.2 Mantener libreria
Hito: Libreria DLOPT disponible
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Hasta el momento...

1. La optimizacién de redes neuronales de bajo

coste es util y necesaria.
2. Lo importante es aprender a investigar.
3. iHay que leer todos los dias!

— jarXiv?

4. Conclusiones 5/5
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EA + Arquitectura + Hiperparametrizacion
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